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Abstrakt

Inteligjenca Artificiale (Al) ka sjellé ndryshime transformuese né
pérpunimin e imazhit, duke mundésuar pérmirésim né saktési, efikasitet
dhe pérdorimin e aplikacioneve inovative. Krijimi i dataseteve pérfshin
mbledhjen dhe grupimin e véllimeve té¢ médha té imazheve pér té
trajnuar né ményré efektive modelet e Al. Teknikat e pérpunimit té
imazhit si funksioni (turbullim i imazhit)Gaussian, transformimi Fourier
dhe algoritmet Gjenetike jané vetém disa nga teknikat gé pérdoren pér
pérpunimin e imazheve. Rjetet nervore, si rrjetet nervore
konvolucionale (CNN)dhe rrjetet kundérshtare gjeneruese (GAN), kané
revolucionarizuar fushén duke arritur saktési té jashtézakonshme né
detyra té Al si njohja e objekteve, pérmirésimi i imazhit dhe zbulimi i
anomalive. Pérparésité e pérpunimit té imazhit t&¢ Al pérfshijné
efikasitetin e pérmirésuar, shkallézueshméringé dhe aftésiné pér té
trajtuar té& dhéna komplekse vizuale. Megjithaté, sfida té tilla si
privatésia e té dhénave dhe nevoja pér burime té médha llogaritése jané
pika té dobéta qé kérkojné zgjidhje. Né té ardhmen, pérpunimi i imazhit
nga Al premton integrim té métejshém né mésimin e vazhdueshém, Al e
shpjegueshme (XAI) dhe mésimin me pak ose zero-shot.

Né kété punim do té flitet rreth konceptit t€ pérpunimit té imazheve,
teknikave qé pérdoren si dhe rrjetave nervore. Jepen detaje rreth
procesit, infrastrukturés gé duhet pér pérpunimin e imazheve si dhe disa
shembuj konkreté. Sé fundmi jepen rezultate té njé pyetésori né lidhje me
njohjen dhe perceptimet gé kané njeréz nga fusha té ndryshme né
pérdorimin e dataseteve né pérpunimin e imazheve nga inteligjenca
artificiale.

Fjalét kyce: pérpunimi i imazhit, inteligjenca artificiale, dataset, té
mésuarit e makinés (ML), rrjetet nervore, njohja e objekteve.
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Al IMAGE PROCESSING USING DATASETS

Abstract

Artificial Intelligence (Al) has brought transformative changes to image
processing, enabling improved accuracy, efficiency, and the use of
innovative applications. The creation of datasets involves collecting and
grouping large volumes of images to effectively train Al models. Image
processing techniques such as Gaussian blur, Fourier transform, and
genetic algorithms are just some of the methods used. Neural networks,
including convolutional neural networks (CNNs) and generative
adversarial networks (GANs), have being revolutionized the field by
achieving extraordinary accuracy in tasks such as object recognition,
image enhancement, and anomaly detection. Advantages of Al image
processing include improved efficiency, scalability, and the ability to
handle complex visual data. However, challenges such as data privacy,
algorithmic bias, and the need for large computational resources
present drawbacks that require solutions. Looking to the future, Al
image processing promises further integration with continuous learning,
explainable Al (XAl), and low- or zero-shot learning.

In this paper, we will discuss the concept of image processing, the
techniques used, as well as neural networks. The step-by-step process,
the infrastructure needed for image processing, and concrete examples
will be part of this study. At the end of this study there are results of a
questionnaire to assess the knowledge and perceptions that people from
different backgrounds have about the use of datasets in Al image
processing.

Keywords: image processing, artificial intelligence, datasets, machine
learning, neural networks, object recognition.

1. INTELIGJENCA ARTIFICIALE DHE PERDORIMI |
DATASETEVE
Inteligjenca artificiale (Al) po revolucionarizon ményrén se si ne
ndérveprojmé me teknologjiné dhe po transformon industri té ndryshme.
Né thelbin e saj, inteligjenca artificiale pérfshin zhvillimin e sistemeve
kompjuterike gqé& mund té kryejné detyra qé zakonisht kérkojné
inteligjencé njerézore. Kjo pérfshin zgjidhjen e problemeve,
vendimmarrjen, té kuptuarit e gjuhés, si dhe perceptimin vizual. Al
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pérfshin njé séré teknologjish, nga mésimi i makinerive dhe rrjetet
nervore, te pérpunimi i gjuhés natyrore dhe robotika.

Népérmjet asistentéve inteligjenté, shérbimit té automatizuar té klientit
dhe analizés sé avancuar té té dhénave, inteligjenca artificiale po hap
rrugén pér njé té ardhme qé i takon asaj. Integrimi i Al né pérpunimin e
imazhit ka revolucionarizuar ményrén se si imazhet analizohen dhe
pérdoren né fusha té ndryshme. Pérpunimi i imazhit pérfshin teknika té
cilat pérdoren pér té pérmirésuar, interpretuar dhe manipuluar imazhet
duke perdorur algoritmet e machine learning dhe deep learning. Al
pérdor datasete (grupe té médha té dhénash) pér té trajnuar modele té
afta pér té kryer detyra komplekse sic jané: zbulimi i objekteve, njohja e
imazhit dhe analiza té imazheve mjekésore. Q&llimi i kétij studimi éshté
té analizojé pérdorimin e dataseteve né pérpunimin e imazheve
népérmjet inteligjencés artificiale (Al). Ky studim pérfshin mbledhjen e
informacionit nga burime té ndryshme dhe njé pyetésor té ndértuar pér
té vlerésuar njohurité, perceptimet dhe géndrimet e individéve mbi kété
teme.

Sipas (Geeks for Geeks, 2024) Inteligjenca artificiale, e njohur
zakonisht si Al, éshté njé degé e shkencés kompjuterike e fokusuar né
krijimin e sistemeve té afta pér té kryer detyra gé normalisht kérkojné
inteligjencé njerézore. Pérkufizimi i inteligjencés artificiale pérfshin
zhvillimin e algoritmeve dhe modeleve gé u mundésojné makinave té
mésojné nga té dhénat, t& njohin modelet dhe té marrin vendime. Kjo
fushé pérfshin nénfusha té ndryshme, duke pérfshiré té mésuarin e
makinés (ML), ku sistemet pérmirésojné performancén e tyre népérmjet
pérvojés apo pérpunimit té gjuhés natyrore, gé lejon makinat té kuptojné
dhe gjenerojné gjuhén njerézore.

1.1 Formate Al
Sipas (Geeks for Geeks, 2024) format e Inteligjencés Artificiale jané:

e Al narrow: Kjo formé e Al éshté projektuar dhe trajnuar pér
detyra ose fusha specifike, té tilla si njohja e z&rit, klasifikimi i
imazheve ose sistemet e rekomandimit.

e General Al: Al e pérgjithshme synon té shfagé inteligjencén
njerézore dhe aftésité njohése né njé gamé té gjeré detyrash.
Kjo formé e Al éshté hipotetike dhe mbetet njé géllim afatgjaté i
kérkimit té Al.

e Machine Learning: Té mésuarit e makinerisé éshté njé néngrup
i Al gé fokusohet né aftésimin e makinerive gé té mésojné nga té
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dhénat dhe té pérmirésojné performancén e tyre pa u programuar
né ményré eksplicite.

e Pérpunimi i Gjuhés Natyrore (NLP): NLP u mundéson
makinave té kuptojné, interpretojné dhe gjenerojné gjuhén
njerézore. Aplikacionet variojné nga chatbot-et dhe shérbimet e
pérkthimit tek analiza e ndjenjave dhe pérmbledhja e tekstit.

e Vizioni kompjuterik: Vizioni kompjuterik u mundéson
makinave té interpretojné dhe kuptojné informacionin vizual nga
bota. Pérdoret né njohjen e imazheve dhe videove, zbulimin e
objekteve, automjetet autonome dhe analizén e imazheve
mjekésore.

e Robotika: Robotika kombinon Al me inxhinieriné mekanike pér
té Kkrijuar makina (roboté) qé mund té kryejné detyra fizike né
ményré autonome ose gjysmé autonome.

e Sistemet eksperté: Sistemet eksperté jané sisteme té Al té
krijuara pér té imituar aftésiné vendimmarrése té njé eksperti
njerézor né njé fushé specifike. Ata pérdorin bazat e njohurive
dhe motorét e konkluzioneve pér té ofruar késhilla ose pér té
zgjidhur problemet brenda fushés sé tyre té ekspertizés.

1.2 Pérdorimet e Inteligjencés Artificiale
Sipas (Geeks for Geeks, 2024) Inteligjenca Artificiale ka shumé
aplikime praktike né industri dhe fusha té ndryshme, duke pérfshiré:
Kujdesi shéndetésor: Al pérdoret pér diagnostikimin mjekésor,
zbulimin e ilageve dhe analizén parashikuese té sémundjeve.

‘ Space Exploration

Robotics




Figura 1. Aplikimet e Al né industri dhe fusha té
ndryshme

Financa: Al ndihmon né vlerésimin e kredisé, zbulimin e mashtrimit
dhe parashikimin financiar.
Shitja me pakicé: Al pérdoret pér rekomandimet e produkteve,
optimizimin e ¢gmimeve dhe menaxhimin e zinxhirit té furnizimit.
Prodhimi: Al ndihmon né Kkontrollin e cilésis&, mirémbajtjen
parashikuese dhe optimizimin e prodhimit.
Transporti: Al pérdoret pér automjete autonome, parashikimin e
trafikut dhe optimizimin e rrugés.
Shérbimi ndaj klientit: Chatbot-et e fugizuara nga Al pérdoren pér
mbéshtetjen e klientit, pér t'iu pérgjigjur pyetjeve té béra shpesh dhe pér
trajtimin e kérkesave té thjeshta.
Siguria: Al pérdoret pér njohjen e fytyrés, zbulimin e ndérhyrjeve dhe
analizén e kércénimeve té sigurisé kibernetike.
Marketingu: Al pérdoret pér reklamat e synuara, segmentimin e
klientéve dhe analizén e ndjenjave.
Arsimi: Al pérdoret pér mésim té personalizuar, testime adaptive dhe
sisteme inteligjente t&¢ mésimdhénies.

1.3 Pérdorimi i Dataseteve né Al
Sipas (Bright Data, n.d.), njé dataset éshté njé koleksion i té dhénave gé
lidhen me njé temé ose fushé té caktuar. Datasetet pérfshijné lloje té
ndryshme informacioni, si numra, tekst, imazhe, video dhe audio, dhe
mund té ruhen né formate té ndryshme, si CSV, JSON ose SQL. Pra, njé
dataset zakonisht pérfshin té dhéna té strukturuara pér njé géllim
specifik dhe lidhet me té njéjtin subjekt. Datasetet mund té pérdoren pér
té kryer kérkime tregu, pér analizimin e konkurrencés, pér té krahasuar
¢mimet, pér té identifikuar dhe studiuar tendencat, ose pér té trajnuar
modelet e té mésuarit té makinerive.
Sipas (Data set, 2024), struktura dhe vetité e njé dataseti pércaktohen
nga disa karakteristika. Kéto pérfshijné numrin dhe llojet e atributeve
ose variablave, dhe masat e ndryshme statistikore. Né statistike,
datasetet zakonisht vijné nga vézhgimet reale té marra nga kampionimi i
njé popullate statistikore, dhe ¢do rresht korrespondon me vézhgimet né
njé element té asaj popullate. Datasetet mund té gjenerohen mé tej nga
algoritme pér géllimin e testimit té llojeve té caktuara té softuerit.
Sipas (Pathak, 2024), datasetet mund té jené publike ose private, né
varési té burimit té tyre. Pérdorimi i dataseteve publike kontribuon
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ndjeshém né kérkim dhe zhvillim. Pé&r mé tepér, grupet e té dhénave
mund té klasifikohen sipas llojit té informacionit gé pérmbajné:

Multivariate: Té dhéna gé pérmbajné shumé variabla.

Kategorike: Jané té dhéna gé pérshkruajné kategori té ndryshme dhe pérdoren
né klasifikim dhe analiza statistikore.

Numerike: Kéto datasete pérmbajné té dhéna gé pérfagésohen nga vlera
numerike, si mosha, lartésia, etj.

Korrelacioni: Pérfagéson grupe té té dhénave gé jané té ndérlidhura.

Bazuar né skedar: Né kété rast, datasetet ruhen né skedaré.

Bivariate: Njé dataset me dy variabla dhe njé marrédhénie midis tyre.

Dataset-i né web: Njé koleksion té dhénash nga njé ose mé shumé
website té ngjashme né internet.

Databaza: Databazat jané sisteme té krijuara pér té trajtuar véllime té
médha té dhénash dhe pér té ofruar aksesin e njékohshém nga pérdorues
té shumté, me aftési té fugishme kérkimore pérmes gjuhéve si SQL. Ato
ruajné integritetin e té dhénave dhe jané thelbésore pér aplikacionet gé
kérkojné pérditésime dhe transaksione té vazhdueshme té té dhénave, té
tilla si sistemet e menaxhimit t€ marrédhénieve me klientét ose faget e
shitjes me pakicé né internet.

Sipas (What is a Dataset?, n.d.) Dataset-et mund té organizohen né
forma té ndryshme, duke pérfshiré tabela, spreadsheets Excel, skedaré
CSV dhe skedaré JSON.

Tabelat: Njé tabelé éshté njé strukturé té dhénash gé organizon
informacionin né rreshta dhe kolona. Mund té pérdoret pér té ruajtur té
dhéna té strukturuara.

Excel Spreadsheets: Ky éshté njé skedar i pérbéré nga rreshta dhe
kolona gé ndihmojné né renditjen, organizimin dhe rregullimin e té
dhénave né ményré efikase. Mund té pérdoret gjithashtu pér té kryer
llogaritjet matematikore mbi té dhénat.

Skedarét CSV: CSV do té thoté vlera té ndara me presje. Eshté njé
format i thjeshté skedari gé pérdoret pér té ruajtur té€ dhénat tabelare, té
tilla si njé spreadsheet ose bazé té dhénash.

Skedarét JSON: JSON do té thoté ményré e paragitjes sé objekteve
JavaScript. Eshté njé format i lehté i shkémbimit té t& dhénave qé éshté i
lehté pér njerézit pér t'u lexuar dhe shkruar dhe i lehté pér makinat pér
t'u analizuar dhe gjeneruar.

Sipas (Hale, 2020) Kéto jané disa nga datasetet kryesore:

Awesome Data
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Awesome Data éshté njé dataset i GitHub me njé listé té té dhénave té
ndara sipas kategorive.

Data is Plural
Buletini javor i Jeremy Singer-Vine, Data is Plural ka burime té reja té
shkélgyera té té dhénave. Ka cilési té larté dhe arkivi éshté gjithmone i
disponueshém.

Kaggle datasets
Kaggle Datasets ofrojné informacione té shkélgyera pérmbledhése dhe
pamje paraprake pér shumicén e dataset-eve te saj. Té dhénat mund té
shkarkohen ose té pérdoret platforma e tyre pér t'i analizuar ato né njé
Jupyter notebook.

Data.world
Ashtu si Kaggle, Data.world ofron njé gamé té gjeré datasetesh té
ofruara nga pérdoruesit. Ai gjithashtu ofron njé platformé pér kompanité
pér té ruajtur dhe organizuar té dhénat e tyre.

Hugging Face
Hugging Face ka gati 2000 datasete, duke pérfshiré shumé dataset-e NLP.

OpenDaL

OpenDaL éshté njé grumbullues i té dhénave gé ju lejon té kérkoni
duke pérdorur njé shuméllojshméri té metadatave.

2. METODOLOGIJIA

Qéllimi i kétij studimi éshté té analizojé pérdorimin e dataseteve né
pérpunimin e imazheve népérmjet inteligjencés artificiale (Al). Ky
studim pérfshin mbledhjen e informacionit nga burime té ndryshme dhe
njé pyetésor té ndértuar pér té vlerésuar njohurité, perceptimet dhe
géndrimet e individéve mbi kété temé.

Pyetésori eshte i ndaré né disa seksione kryesore: Informacion
Demografik, Njohuri té Pérgjithshme, Inteligjenca Artificiale né
Procesimin e Imazheve dhe Perceptime dhe Qéndrime. Pyetjet jané me
zgjedhje té shuméfishta, pyetje me shkallé Likert dhe pyetje té
hapura pér t¢ mbledhur informacione té detajuara. Pyetésori u
shpérnda né platforma té ndryshme online, pérfshiré rrjete sociale,
grupe akademike dhe profesionale, pér té siguruar njé larmishméri
pjesémarrésish nga zona e Korcgés. Kampioni perfshin 100 pjesémarrés
nga grupe té ndryshme demografike, duke marré parasysh moshén,
gjining, nivelin arsimor dhe fushén e studimit/profesionin.
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Pyetésori u realizua dhe u mblodh pérmes Google Forms. Pérgjigjet u
mblodhén né ményré anonime pér té ruajtur privatesiné e pjesémarrésve.
Té dhénat e mbledhura nga pyetésori u analizuan duke pérdorur mjete
statistikore dhe grafike. Pérgindjet dhe pérmbledhja u pérdorén pér té
paragitur rezultatet né njé format té kuptueshém dhe té lehté pér t'u
interpretuar.

3. PERPUNIMI | IMAZHEVE NE Al

Sipas (R//C, 2024) Inteligjenca Artificiale né pérpunimin e imazhit
pérfshin pérdorimin e inteligjencés artificiale pér té automatizuar
interpretimin dhe manipulimin e imazheve. Ky proges nénkupton
detyra té tilla si pérmirésimi i cilésisé sé imazhit, njohja e modeleve dhe
nxjerrja e informacionit pérkatés nga té dhénat vizuale. Sipas (Apriorit,
2023), zgjidhjet e sotme té pérpunimit té imazhit t¢ mundésuara nga
inteligjenca artificiale (Al) mund té béjné gjéra gé ishin té
paimagjinueshme disa vite mé paré. Sistemet e avancuara té
identifikimit mbéshteten né pérpunimin e imazhit pér njohjen e fytyrés,
ndérsa ofruesit e shérbimeve online dhe aplikacioneve celulare mund té
pérmirésojné zgjidhjet e tyre me aspekte té tilla trendi si restaurimi i
fotove té vjetra, redaktimi i automatizuar i imazheve.

Sipas (Digi Texx, 2024), duke imituar rrugén e pérpunimit vizual té
trurit té njeriut, algoritmet e té mésuarit té thellé pérpunojné imazhet
pérmes shtresave té nyjeve té ndérlidhura. Kjo u mundéson atyre té
kryejné njé séré aktivitetesh si:

a) Njohja e imazhit: Njé nga pérdorimet mé té zakonshme dhe mé
té njohura té Al pér pérpunimin e imazhit éshté zbulimi dhe
njohja e fytyrés. Zbulimi dhe njohja e fytyrés mund té pérdoret
pér géllime té ndryshme, si siguria, biometria, media sociale,
argétimi dhe edukimi. Pér shembull, zbulimi dhe njohja e fytyrés
mund tju ndihmojé té zhbllokoni telefonin inteligjent, té
etiketoni miqté tuaj né Facebook, té krijoni avataré realisté ose té
merrni pjesé né klasa né internet.

b) Zbulimi i objekteve: Pércaktimi i vendndodhjes dhe llojit té
objekteve né njé imazh, hapja e dyerve pér aplikacione si
kontrolli i automatizuar i cilésisé né prodhim ose zbulimi i
anomalive né sistemet e sigurisé.

c) Kuptimi i skenés: Duke shkuar pértej identifikimit té thjeshté té
objektit, mésimi i thelluar mund té kuptojé kontekstin dhe
marrédhéniet midis objekteve, duke mundésuar detyra té tilla si
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d)

f)

9)

h)

analiza e imazhit mjekésor pér zbulimin e tumorit ose
rekomandime té personalizuara té pérmbajtjes bazuar né imazhet
e analizuara.

Segmentimi semantik: Ky éshté procesi i ndarjes sé njé imazhi
né rajone domethénése dhe caktimit té etiketave pér to.
Segmentimi dhe klasifikimi i imazhit mund té jené té dobishém
pér shumé detyra, té tilla si diagnoza mjekésore, zbulimi i
objekteve, kuptimi i skenés dhe redaktimi i imazhit. Pér
shembull, segmentimi dhe klasifikimi i imazheve mund té
ndihmojné né zbulimin e tumoreve, gjetjen e kémbésoréve,
njohjen e pikave referuese ose hegjen e objekteve té
padéshiruara.

Gjenerimi i imazheve: Njé nga pérdorimet mé mbresélénése
dhe kreative té Al pér pérpunimin e imazhit éshté gjenerimi
dhe sinteza e imazhit. Kjo éshté aftésia pér té krijuar imazhe
té reja nga e para ose duke kombinuar imazhet ekzistuese.
Gjenerimi dhe sinteza e imazheve mund té pérdoren pér géllime
té ndryshme, té tilla si arti, dizajni, argétimi ose edukimi.
Pérmirésimi i imazhit: Al mund té pérmirésojé cilésiné dhe
pamjen e imazheve duke aplikuar teknika dhe filtra té ndryshém.
Pér shembull, pérmirésimi dhe restaurimi i imazhit mund té
ndihmojné né zbulimin e detajeve, korrigjimin e ngjyrave,
rindértimin e fotove té vjetra ose gjenerimin e imazheve me
rezolucion té larté.

Moderimi i pérmbajtjes: Aplikimi i Al pér té identifikuar
gjéra té démshme si dhunaose gjuha e urrejtjes, duke e béré
internetin njé vend mé té sigurt pér té gjithé.

Pérshkrime tekstuale: Al mund té ofrojé pérshkrime tekstuale
té imazheve bazuar né pérmbajtjen dhe kontekstin e tyre. Titra
dhe pérshkrimi i imazhit mund té pérdoren pér aplikacione té
ndryshme, té tilla si kérkimi né internet, mediat sociale, gazetaria
ose arsimi.

Analiza dhe kuptimi i imazhit: Al mund té nxjerré njohuri té
thella nga imazhet duke aplikuar metoda dhe modele té
ndryshme. Pér shembull, analiza dhe kuptimi i imazhit mund té
ndihmojné né identifikimin e specieve, diagnostikimin e
sémundjeve, optimizimin e proceseve ose eksplorimin e
kulturave.

72



3.1 Procesi i pérpunimit té imazhit
Sipas (Nivanya, 2024) Pérpunimi i imazhit nga inteligjenca artificiale
funksionon pérmes njé kombinimi té algoritmeve té avancuara, rrjieteve
nervore dhe pérpunimit té té dhénave pér té analizuar, interpretuar dhe
manipuluar imazhet dixhitale. Procesi i pérpunimit té€ imazhit nga Al
pérbéhet nga veprimet e méposhtme.

a. Mbledhja dhe pérpunimi i té dhénave

Procesi fillon me mbledhjen e njé grupi t¢ madh té té dhénave té
imazheve té etiketuara qé lidhen me detyrén. Fotot duhet té jené me
cilési té larté, shuméllojshméri dhe shumédimensionale, sepsealgoritmet
mésojné nga imazhet e datasetit. Pér té pérmirésuar rezultatet e
klasifikimit, zgjedhja e njé dataseti t& besueshém éshté thelbésore.

b. Nxjerrja e vegorive

Rrjetet nervore konvolucionale (CNN), njé lloj arkitekture e té mésuarit
té thellg, pérdoren zakonisht pér pérpunimin e imazhit t& Al. CNN-té
mésojné automatikisht dhe nxjerrin vecori hierarkike nga imazhet. Ato
pérbéhen nga shtresa me filtra t&¢ mésuar (kernele) gé zbulojné modele si
skajet, teksturat dhe vecorité mé komplekse.

c. Trajnimi i modelit

Imazhet e parapérpunuara futen né modelin CNN pér trajnim. Gjaté
trajnimit, modeli rregullon peshat, bazuar né ndryshimet midis
parashikimeve té tij dhe etiketave aktuale té té€ dhénave té trajnimit.
Algoritmet e pérhapjes dhe té optimizimit (p.sh., zbritja e gradientit
stokastik) pérdoren pér té pérditésuar né ményré té pérséritur parametrat
e modelit pér té minimizuar gabimet e parashikimit. Pér kété, do té na
duhet té zgjedhim njé algoritém ideal. Disa nga mé té njohurat
pérfshijné rrjetat Bayesian, Pemét e Vendimit, Algoritmet Gjenetike,
Fqinjét mé té afért dhe Rrjetat Neurale etj.

d. Validimi dhe rregullimi i detajuar

Njé grup i veganté té dhénash monitoron performancén e modelit gjaté
trajnimit dhe parandalon mbipérshtatjen (kur modeli memorizon té
dhénat e trajnimit, por performon dobét né té dhénat e reja).
Hiperparametrat (p.sh., shkalla e t& mésuarit) mund té rregullohen pér té
rritur performancén e modelit.

e. Konkluzioni dhe Zbatimi
Pasi té trajnohet, modeli éshté gati pér konkluzion, késhtu pérpunon
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Imazhe té reja pér té béré parashikime. Modeli i pérpunimit té imazhit té
Al analizon vecorité e imazhit té hyrjes dhe prodhon parashikime ose
rezultate bazuar né trajnimin e tij.

f. Post-pérpunimi dhe vizualizimi

Teknikat e pas-pérpunimit mund té aplikohen né varési té detyrés pér té
pérmirésuar rezultatet e modelit. Pér shembull, modelet e zbulimit té
objekteve mund té pérdorin shtypje jo maksimale pér té eliminuar
zbulimet e dyfishta. Imazhet ose rezultatet e pérpunuara mund té
vizualizohen ose pérdoren mé tej né aplikacione té ndryshme, té tilla si
diagnostikimi mjekésor, automjetet autonome, gjenerimi i artit dhe mé
shumé.

g. Meésimi dhe Pérmirésimi i Vazhdueshém

Modelet e pérpunimit té imazhit t¢ Al mund té pérmirésohen
vazhdimisht pérmes njé cikli rikualifikimi me té dhéna té reja dhe
rregullime té imta bazuar né reagimet e pérdoruesve dhe vlerésimin e
performancés. Eshté e réndésishme té theksohet se suksesi i pérpunimit
té imazhit té Al varet nga disponueshméria e té dhénave té etiketuara me
cilési té larté, dizajni i arkitekturave té pérshtatshme té rrjetit nervor dhe
akordimi efektiv i hiperparametrave.

3.2 Teknikat e pérpunimit té imazhit
Né vijim do té njihemi me njé numér teknikash té cilat pérdoren né
pérpunimin e imazhit né Al.

3.2.1 Analiza Diskriminuese Lineare
Sipas (AmyGB.ai, 2022), Analiza diskriminuese lineare, e njohur
ndonjéheré si LDA, éshté njé tekniké pér zbulimin e rregullsive né té
dhénat vizuale. Sé fundi, ai do té zbatojé skemén e tij té kategorizimit té
mésuar, né segmentet e figurés gé formoi gjaté trajnimit pér té renditur
pjesét e ndryshme té imazhit.
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Figura 2. Analiza diskriminuese lineare (LDA)

3.2.2 Makina Vektoriale Mbéshtetése
Sipas (AmyGB.ai, 2022) né pérpunimin e imazhit, Makina Vektoriale
Mbéshtetése (SVM) &shté njé model tjetér linear i pérdorur pér
klasifikimin dhe regresionin. Hapi themelor né funksionimin e gasjeve
té Makinerisé sé Vektorit Mbéshtetés éshté gjenerimi i modelit té njé
klase vije ose hiperplani pérgjaté sé cilés kategorizohen automatikisht té
gjithé elementét e té dhénave té njé imazhi.
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Figura 3. Makina Vektoriale Mbéshtetése (SVM)

3.2.3 Rrjetat Bayesian

Sipas (Zhang & Ji, 2011) Rrjetat Bayesian pérdoren pér modelimin
probabilistik té marrédhénieve ndérmjet pikselave dhe vecorive té
imazhit. Kjo metodé konsiston né segmentimin e imazhit duke ndaré njé
imazh né rajone homogjene bazuar né intensitetin ose ngjyrén e
pikselave. Gjithashtu zbulon Objekte duke pérdorur modele
probabilistike té pamjes. Perdoret gjithashtu pér té hequr zhurmén ose
pér té riparuar imazhet e démtuara duke pérdorur modele gé
pérshkruajné marrédhéniet e pikselave fqinj.
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3.2.4 Pema e Vendimit
Sipas (Felzenszwalb, 2009) Pemét e vendimit pérdoren pér detyra
klasifikimi dhe njohje né pérpunimin e imazhit. Njé pemé vendimi éshté
njé metodé e kategorizimit té té dhénave gqé mbéshtetet né metodat e té
mésuarit induktiv. Tre pjesé kryesore pérbéjné njé Pemé Vendimi:
Rrénja, Nyjet dhe Gjethet. Kjo metodé shérben pér té Klasifikuar
imazhet né kategori té ndryshme bazuar né vecorité e nxjerra nga
imazhi. Pérdoret gjithashtu pér té identifikuar dhe klasifikuar objekte

Decision Node ) Root Node

e & _____ 3 ¢

|
| SubTree pecision Node I Decision Node
| |
| |
! l
: Leaf Node Leaf Node | Leaf Node Decision Node
e FIT OO e conrs M T )

Leaf Node Leaf Node

brenda njé imazhi duke pérdorur vecori té imazhit si tekstura, forma, dhe

ngjyra.
Figura 4. Algoritmi i Pemés sé Vendimit
3.2.5 Algoritmet Gjenetike

Sipas (Sheta, Braik, & Aljahdali, 2012) Algoritmet gjenetike pérdoren
pér optimizimin e parametrave dhe strukturave té modeleve té
pérpunimit té imazhit. Ato bé&jné optimizimin e filtrave té imazhit pér té
zbutur zhurmén, gartésiné ose pér pérmirésimin e imazhit.Ajo optimizon
ndarjen e imazhit né rajone homogjene duke pérdorur metoda evolutive.
Kjo metodé shérben pér té krijuar imazhe me rezolucion té larté nga
imazhe me rezolucion té ulét duke pérdorur algoritme gjenetike pér

3 individuals (each with 4 genes)
Initial Random Population g-f; g-:j g-gi
(First Generation) 07z osshh &
0.02 0.62 0.25

—> Measure Fitness Fitness Score: 13% 04% 33%
Randomly pick parents,
Selection weighted by fitness values
(roulette wheel)
+ Parents: Children:
Create 2 children by [0:5110:02) .51 0.02
Reproduction crossing over genes  0.11 0.31 0.11 0.31
from each parent 0.72 0.82 0.82 0.72
0.02 0.25 0.25 0.02
+ o 0.02
= Ocassionally, randomly 0.31 Elitism
Mutation mutate one gene 0.72 o e e 1o
R CLLE i next generation
0.02 0.02
" 0.31 0.31
—— New Generation 0.72 0.82
0.02 0.25
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optimizimin e parametrave té transformimit.
Figura 5. Algoritmi Gjenetik
3.2.6 Teknika e Fqinjit mé té Afért (KNN)

Sipas (LeCun Y., 1989) Algoritmi KNN(K-Nearest Neighbors) pérdoret
pér klasifikimin dhe njohjen e modeleve né pérpunimin e imazhit.Ato
pérdoren pér té Klasifikuar imazhet né kategori té ndryshme duke
pérdorur ngjashmériné midis karakteristikave té imazheve. Gjithashtu
gjen pérdorim pér té identifikuar karaktere té shkruara me doré duke
krahasuar secilén formé me format e gjendura né dataset. KNN shérben
pér té identifikuar imazhe anormale ose jashté rregullit té njé dataset-i té
imazheve.
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New data point New data point
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Figura 6. KNN

3.2.7 Pérpunimi morfologjik i imazhit
Sipas (Khandelwal, Image Processing in Python: Algorithms, Tools, and
Methods You Should Know, 2023) Pérpunimi morfologjik i imazhit
pérpiget té heqé papérsosmérité nga imazhet binare sepse rajonet binare
té prodhuara nga pragu i thjeshté mund té shtrembérohen nga zhurma.

3.2.8 Turbullimi Gaussian

Sipas (Khandelwal, Image Processing in Python: Algorithms, Tools, and
Methods You Should Know, 2023) Turbullimi Gaussian, i njohur
gjithashtu si zbutja gaussiane, éshté rezultat i turbullimit té njé imazhi
nga njé funksion Gaussian. Pérdoret pér té reduktuar zhurmén e imazhit
dhe pér té zvogéluar detajet. Efekti vizual i késaj teknike té turbullimit
éshté i ngjashém me shikimin e njé imazhi pérmes ekranit té
tejdukshém. Ndonjéheré pérdoret pér pérmirésimin e imazhit né shkallé
té ndryshme ose si njé teknikeé e shtimit té té dhénave né deep learning.
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Original Filter Result
Figura 7. Turbullimi Gaussian
3.2.9 Transformimi Fourier

Sipas (Khandelwal, Image Processing in Python: Algorithms, Tools, and
Methods You Should Know, 2023) Transformimi Furier zbérthen njé
imazh né pérbérés sinus dhe kosinus. Ka shumé aplikacione si rindértimi
I imazhit, kompresimi i imazhit ose filtrimi i imazhit. Njé sinusoid
pérbéhet nga tre gjéra: Madhésia - e lidhur me kontrastin; Frekuenca
hapésinore - e lidhur me ndrigcimin; Faza - e lidhur me informacionin e
ngjyrave.
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Figura 8. Transformimi Fourier

3.2.10 Zbulimi i skajeve

Sipas (Khandelwal, Image Processing in Python: Algorithms, Tools, and
Methods You Should Know, 2023) Zbulimi i skajeve éshté njé tekniké e
pérpunimit té imazhit pér gjetjen e kufijve té objekteve brenda
imazheve. Ajo funksionon duke zbuluar ndryshimet né shkélgim. Kjo
mund té jeté shumé e dobishme né nxjerrjen e informacionit té
dobishém nga imazhi, sepse shumica e informacionit té formés éshté
mbyllur né skajet. Mund té reagojé me shpejtési nése zbulohet njé
zhurmé né imazh gjaté zbulimit t& variacioneve té niveleve gri. Skajet
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pércaktohen si maksimumi lokal i gradientit. Algoritmi mé i zakonshém
i zbulimit té skajeve éshté algoritmi i zbulimit té skajeve Sobel.
Operatori i zbulimit Sobel pérbéhet nga bérthama konvolucionale 3*3.
Njé kerneli thjeshté Gx dhe njé kernel Gy i rrotulluar 90 gradé. Matjet e
vecanta béhen duke aplikuar té dy kernel veg e veg¢ né imazh.

3.3 Rjetat nervore né pérpunimin e imazhit

Sipas (Khandelwal, Image Processing in Python: Algorithms, Tools, and
Methods You Should Know, 2023) Rrjetat nervore jané rrjeta me shumé
shtresa té pérbéra nga neurone ose nyje. Ké&to neurone jané njésité
kryesore té pérpunimit té rrjetit nervor. Ato jané krijuar pér té
vepruar si truri i njeriut. Ata marrin té dhéna, trajnohen pér té njohur
modelet né té dhéna dhe mé pas parashikojné rezultatin. Njé rrjet nervor
bazé ka tre shtresa: Shtresa hyrése, Shtresa e fshehur dhe Shtresa e
daljes.Cdo piksel furnizohet si hyrje né secilin neuron té shtresés sé
paré, neuronet e njé shtrese lidhen me neuronet e shtresés tjetér pérmes
kanaleve. Secilit prej kétyre kanaleve i éshté caktuar njé vleré numerike
e njohur si peshé. Inputet shumézohen me peshat pérkatése dhe kjo
shumé e ponderuar mé pas futet si hyrje né shtresat e fshehura. Dalja
nga shtresat e fshehura kalon pérmes njé funksioni aktivizimi i cili do té
pércaktojé nése neuroni i vecanté do té aktivizohet apo jo. Neuronet e
aktivizuara transmetojné té dhéna né shtresat e tjera té fshehura. Né
kété ményré, té dhénat pérhapen pérmes rrjetit. Né shtresén e daljes,
neuroni me vlerén mé té larté parashikon daljen. Kéto rezultate jané
vlera probabilitare.

Rezultati i parashikuar krahasohet me produktin aktual pér t€ marré
gabimin. Ky informacion mé pas transferohet pérséri pérmes rrjetit.
Procesi njihet si Backpropagation. Bazuar né kété informacion, peshat
rregullohen. Ky cikél i pérhapjes pérpara dhe prapa kryhet disa heré né
hyrje té shumta derisa rrjeti té parashikojé sakté daljen. Né imazhin e
méposhtém, a; éshté grupi i hyrjeve, w; jané peshat, z éshté dalja dhe g
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( >"/
\\\
@
= (B
u\/ 717+Zu w;
O
éshté cdo funksion aktivizimi.
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Figura 9. Funksioni i njé rrjeti nervor

3.3.1 Rrjeti Nervor Konvolucional (CNN)
Sipas (Khandelwal, Image Processing in Python: Algorithms, Tools, and
Methods You Should Know, 2023) njé arkitekturé e njohur e rrjetit
nervor gé béri njé pérparim té réndésishém né té dhénat e imazhit éshté
Rrjeti Nervor Konvolucional (CNN). CNN pérdoret kryesisht né
nxjerrjen e vegorive nga imazhi me ndihmén e shtresave té tij. CNN-té
pérdoren gjerésisht né klasifikimin e imazheve ku ¢do imazh hyrés
kalon népér seriné e shtresave pér té marré njé vleré probabilistike midis
0 dhe 1.

Figura 10. Rruga e ploté gé kalon njé imazh né CNN

3.3.2 Maska R-CNN

Sipas (Khandelwal, Image Processing in Python: Algorithms, Tools, and
Methods You Should Know, 2023) Mask R-CNN &shté njé rrjet nervor i
thellé mé i shpejté i bazuar né R-CNN, gé mund té pérdoret pér ndarjen
e objekteve né njé imazh té pérpunuar. Ky rrjet nervor funksionon né dy
faza: Segmentimi — Rrjeti nervor pérpunon njé imazh, zbulon zonat gé
mund té pérmbajné objekte dhe gjeneron propozime. Gjenerimi i kutive
dhe maskave kufizuese — Rrjeti llogarit njé maské binare pér secilén
klasé dhe gjeneron rezultatet pérfundimtare bazuar né kéto llogaritje.

Ky model i rrjetit nervor éshté fleksibél, i rregullueshém dhe ofron
performancé mé té miré kur krahasohet me zgjidhje té ngjashme.

Mask R-CNN = Faster R-CNN + FCN on ROls

Faster R-CNN
A
e v
7 7 N
sy e
155 /

FCN on Rol

Figura 11. Maska R-CNN

3.3.3 Rrjeti plotésisht konvolucional (FCN)
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Sipas (Khandelwal, Image Processing in Python: Algorithms, Tools, and
Methods You Should Know, 2023) koncepti i njé rrjeti plotésisht
konvolucional (FCN) u ofrua pér heré té paré nga njé ekip studiuesish
nga Universiteti i Berklit. Dallimi kryesor midis njé¢ CNN dhe FCN
éshté se kjo e fundit ka njé shtresé konvolucionare né vend té njé shtrese
té rregullt plotésisht té lidhur. Sirezultat, FCN-té jané né gjendje té
menaxhojné madhési té ndryshme té hyrjes. Gjithashtu, FCN-té pérdorin
uljen e mostrés (pérkulje me shirita) dhe upsampling (pérkulje té
transpozuar) pér t'i béré operacionet e konvolucionit mé pak té
kushtueshém nga ana llogaritése. Njé rrjet nervor plotésisht
konvolucional éshté pérshtatja e pérsosur pér detyrat e segmentimit té
imazhit kur rrjeti nervor e ndan imazhin e pérpunuar né grupime té
shumta pikselésh té cilat mé pas etiketohen dhe klasifikohen. Disa nga
FCN-té mé té njohura té pérdorura pér segmentimin semantik jané
DeepLab, FCN-8 dhe U-Net.

3.3.4 Rrjetat gjeneruese

Sipas (Khandelwal, Image Processing in Python: Algorithms, Tools, and
Methods You Should Know, 2023) Rrjetat gjeneruese jané rrjeta té
dyfishta qé pérfshijné dy komponente: njé gjenerues dhe njé
diskriminues, gé jané té vendosura kundér njéri-tjetrit. Gjeneruesi éshté
pérgjegjés pér gjenerimin e té dhénave té reja dhe diskriminuesi duhet t'i
vlerésojé ato té dhéna pér autenticitetin. Né kontrast me rrjetet e tjera
nervore, rrjetet nervore gjeneruese mund té pérdoren pér té Krijuar
imazhe té reja sintetike nga imazhe té tjera ose zhurmé, si dhe pér
ripikturimin e imazhit (rindértimin e zonave gé mungojné né njé imazh
origjinal) dhe super-rezolucionimin e imazhit (duke rritur rezolucionin e
ulét né imazh cilésor). Shembujt e zakonshém té modeleve gjeneruese
pérfshijné rrjetet kundérshtare gjeneruese dhe kodifikuesit automatiké
variacional. Llojet e njohura t¢ GAN-ve jané Deep Convolutional GANs
(DCGANSs), Conditional GANs (cGANs), StyleGANs, CycleGAN,
DiscoGAN, GauGAN etj. GAN-et jané té shkélqyera pér gjenerimin dhe
manipulimin e imazheve. Disa aplikacione t& GAN-ve pérfshijné:
Plakjen e fytyrés, Pérzierjen e Fotove, Ngjyrosjen e Fotove, Pérkthimin
e Veshjeve.
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4. SHEMBULL KODI PER PERPUNIMIN E IMAZHIT

4.1 Klasifikimi i imazheve duke pérdorur rrjetin nervor
konvolucional (CNN)

Kodi demonstron se si té ndértohet dhe trajnohet njé model i rrjetit
neural konvolucional (CNN) pér klasifikimin e imazheve duke pérdorur
dataset-in MNIST. Dataset-i MNIST pérmban imazheté doréshkrimeve
té numrave (0-9), dhe modeli do té mésojé té njohé kéto numra nga
imazhet e tyre. Fillimisht béhet importimi i librarive dhe mé tej ngarkimi
I datasetit MNIST.

import tensorflow as tf

from tensorflow.keras import layers, models

from tensorflow.keras.datasets import mnist

import matplotlib.pyplot as plt

Kétu importohen bibliotekat e nevojshme: TensorFlow pér krijimin dhe
trajnimin e modelit, dhe Matplotlib pér vizualizim.

a) Ngarkimi i Dataset-it MNIST:
(train_images, train_labels),(test_images, test_labels) =
mnist.load_data()
Dataset-i MNIST ngarkohet dhe ndahet né té dhéna trajnimi dhe testimi.

b) Normalizimi i Imazheve:

train_images = train_images.reshape((60000,28,28,1)).astype(‘float32")/255
test_images = test_images.reshape((10000, 28, 28, 1)).astype('float32") / 255

Imazhet normalizohen duke i ndaré né vlera ndérmjet 0 dhe 1, dhe
riformatohen pér t'u pérshtatur me kérkesat e rrjetit konvolucional.

c) Krijimi i Modelit CNN:

model = models.Sequential ([

layers.Conv2D(32, (3, 3), activation="relu’, input_shape=(28, 28, 1)),
layers.MaxPooling2D((2, 2)),

layers.Conv2D(64, (3, 3), activation="relu’),
layers.MaxPooling2D((2, 2)),
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layers.Conv2D(64,(3, 3), activation="relu’),
layers.Flatten(),

layers.Dense(64, activation="relu’),
layers.Dense(10, activation="softmax')])

Krijohet njé model CNN duke pérdorur njé gasje sekvenciale. Shtresat e
pérfshira jané:

e Shtresa konvolucionale (Conv2D): Pér nxjerrjen e tipareve nga
imazhet.

e Shtresa e pooling (MaxPooling2D): Pér té reduktuar
dimensionet e tipareve dhe pér tépérmirésuar efikasitetin e
pérpunimit.

e Shtresa e rrafshimit (Flatten): Pér té konvertuar matricén e
tipareve né njé vektor.

e Shtresa e dendur (Dense): Pér klasifikimin pérfundimtar, me
10 nyje (njé pér ¢cdo numér nga 0 né 9) dhe aktivizim softmax
pér output probabilistik.

d) Kompilimi i Modelit:
model.compile(optimizer="adam’,loss="sparse_categorical_crossentropy’,

metrics=['accuracy'])

Modeli kompilohet duke pérdorur optimizuesin Adam dhe humbjen e
klasifikimit kategorik té thjeshté (sparse categorical crossentropy).
Metoda e saktésisé pérdoret si metriké.

e) Trajnimi i Modelit:

model.fit(train_images, train_labels, epochs=5,

validation_data=(test_images, test_labels))

Modeli trajnohet pér 5 etapa duke pérdorur té dhénat e trajnimit dhe
validimin me té dhénat e testimit.

f) Vlerésimi i Modelit:

test_loss, test_acc = model.evaluate(test_images, test_labels)
print(f'Test accuracy: {test_acc}')
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Modeli vlerésohet me té dhénat e testimit pér té marré humbjen e
testimit dhe saktésiné e testimit. Saktésia e testimit printohet pér
té treguar performancén e modelit.

5. NJOHJA E IMAZHIT NGA Al DHE REZULTATE TE
PYETESORIT NE PERDORIMIN E DATASETEVE

Sipas (Mordor Intelligence, 2024), Madhésia e Tregut té Njohjes sé
Imazhit t& Al vlerésohet né 2.55 miliardé dollaré né 2024 dhe pritet té
arrijé né 4.44 miliardé dollaré deri né vitin 2029, dukeu rritur me njé
CAGR prej 11.76% gjaté periudhés sé parashikimit (2024-2029).

Madhssia e tregut t& njohjes s& imazhit t&
inteligjencés artificiale

g

Figura 12. Pérmbledhje e rezultateve té dala nga studimi

Miratimi i shérbimeve té njohjes sé imazhit t& Al né industrité e
pérdoruesve fundoré si prodhimi, kujdesi shéndetésor, shitja me
pakicé dhe tregtia elektronike né vende si Kina, India, Japonia dhe té
tjera mund té jené pérgjegjése pér kété rritje té pjesés sé tregut né
rajonin Azi-Pagésor. Pérdorimi i teknologjive té avancuara né kété
fushé éshté pérshpejtuar vitet e fundit. Kapaciteti i pérgjithshém i
sistemeve kompjuterike é&shté rritur sé bashku me pérpunimin, ruajtjen
dhe disponueshmériné e té dhénave.

Tregu i rajonit t€ Azisé pritet té rritet pér shkak té pérdorimit té
zgjeruar nga Kina té njohjes sé fytyrés né sistemet e sigurisé dhe té
mbikqyrjes. Si ilustrim, geveria kineze ka zbatuar ligje pérregjistrimin
e emrave té vérteté né vend, duke detyruar gé banorét té lidhin
llogarité e tyre né internet me ID-t€ e tyre zyrtare té geverisé. Kéto
rregullore kané rritur pérdorimin e njohjes sé imazhit né té gjithé
vendin. Kjo do té nxisé tregun e studimit.

Sektori 1 tregtisé elektronike tani po pérdor gjithashtu njohjen e
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imazhit té Al. Tregu pér kérkimin vizual éshté rritur ndjeshém. Kjo
éshté domethénése sepse konsumatorét e sotém kané mé shumé
gjasa té kérkojné produkte duke pérdorur fotot e produkteve sesa
fjalét. Firmat e njohjes sé imazhit t¢ Al né rajon po zhvillojné
produkte té reja dhe organet geveritare né Azi po investojné shumeé
pér té pérmirésuar faktorét teknologjiké té rajonit dhe pér té
pérmirésuar politikat e tyre té transformimit digjital. Nisma dhe
zhvillime si kéto do té nxisin tregun e studimit né zoné.”

5.1 Rezultatet e pyetésorit mbi pérdorimin e dataset-eve né
pérpunimin e imazheve nga Al

Pyetésori u ndértua pér té kuptuar njohurité dhe perceptimet gé kané
individé gé vijné nga grupe té ndryshme demogafike né lidhje me
temén: “Pérdormi i dataset-eve né pérpunimin e imazheve nga
inteligjenca artificiale”. M€ poshté gjenden rezultatet grafike pér pyetje
té Kkétij pyetésori gé kané lidhje me pérdorimin e dataseteve né
pérpunimin e imazhit dhe njé pérmbledhje. Rezultatet e pyetésorit pér
pérdorimin e dataset-eve né procesimin e imazheve nga inteligjenca
artificiale tregojné interesa dhe njohuri té ndryshme mbi kété teknologji.
Pjesémarrésit jané kryesisht té rinj dhe té arsimuar, shumica nga
grupmosha 18-25 vje¢ (49%) dhe me njé nivel arsimor té larté, bachelor
(44%) dhe master (25%).

Njohurité dhe perceptimet:

e Njohurit¢ mbi inteligjencén artificiale dhe procesimin e
imazheve jané té ndryshme. Ndérsa njé pjesé e miré e
pjesémarrésve kané njé njohuri bazé ose disi té miré pér Al,
shumé prej tyre jané mé pak té njohur me rolin specifik té
dataset-eve né trajnimin e modeleve té Al pér pérpunimin e
imazheve.

o Pérgjigjet tregojné se 35% e pjesémarrésve nuk kané njohuri mbi
procesimin e imazheve nga Al, dhe 28% nuk jané té& njohur me
rolin e dataset-eve, duke sugjeruar nevojén pér edukim dhe
trajnime shtesé né kété fushé.
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Sa té njohur jeni me konceptin e Inteligjencés Artificiale ? LD Copy

100 responses

@ Shumé i njohur
@ | njohur
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@ Disi i njohur

@ Aspak i njohur

Grafiku 5.1 Rezultati i njohjes sé inteligjencés artificiale

Sa e njihni ju procesimin e imazheve nga inteligjenca artificiale ? L[_:] Copy

100 responses

@ Kam shumé njohuri
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@ Enjoh

@ E njoh disi

@ Nuk e njoh aspak

@ Kam njohuri mjafuteshém

Grafiku 5.2 Rrezultati i njohjes sé dataset-eve
Grafiku 5.3 Rezultatin i njohjes sé procesimit té imazheve

Sa jeni t€ njohur me rolin e grupeve té té dhénave(datasets) né trajnimin e modeleve O copy
té Al pér pérpunimin e imazhit?

100 responses

@ Kam shumé njohuri

@ Kam njohuri mjaftueshém
@ Enjoh

@ E njoh disi
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V @ Kam njohuri mjafuteshém
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Pér cilin nga aplikimet e méposhtme té Al né pérpunimin e imazhit jeni né dijeni?

100 responses

|8 copy

Njohja e fytyrés 38 (38%)
Zbulimi i objekteve 30 (30%)
Analizimi e imazheve ne mjeke... 20 (20%)
Editimi i fotove 46 (46%)
Gjenerimi i imazheve 36 (36%)
Filtrat me bazé Al 36 (36%)
Tjetér 2 (2%)
Analizimi e imazheve ne mjeké... 1(1%)
0 10 20 30 40 50

Grafiku 5.4 Rezultati rreth aplikimeve gé njohin anketuesit
Pérdorimi dhe Pérfitimet e Al:
o Njé numér i konsiderueshém pjesémarrésish nuk jané té sigurt nése
kané pérdorur aplikacione té bazuara né Al pér pérpunimin e imazheve
(51%), gjé qgé sugjeron se mund té keté mungesé té ndérgjegjésimit
mbi aplikimet e pérditshme té Al.
Pérfitimet kryesore té Al né pérpunimin e imazheve pérfshijné kohén
mé té shpejté té pérpunimit (57%), rritjen e saktésisé(51%) dhe
automatizimin e detyrave pérséritése (44%), duke reflektuar
potencialin e larté té Al pér té pérmirésuar efektivitetin né fushén e
pérpunimit té imazheve.

Sipas mendimit tuaj, cilat jan€ pérfitimet kryesore té pérdorimit t€ Al né pérpunimin e
imazhit? (Zgjidh deri né tre)

IO copy
100 responses

Saktési mé e madhe 51 (51%)

Kohé me e shpejté perpunimi 57 (57%)

Automatizim | detyrave
perseritese

Aftésia pér t& analizuar sasi t&
médha té dhénash

44 (44%)
34 (34%)

Ulje e shpenzimeve(kostos) 21 (21%)

Te tjera) 2 (2%)

Grafiku 5.5 Rezul?ati mbi pérfitimz(oat e pérdorimittioé Al né pérpun?cmin e imazheve
Sfidat dhe Céshtjet Etike:
o Shgetésimet kryesore pérfshijné privatésiné e té dhénave (46%),
cilésing e té dhénave (28%) dhe shpenzimet e larta pér llogaritjen
(37%). Kéto sfida kérkojné adresim té kujdesshém pér té siguruar
pérdorimin etik dhe efektiv té Al né pérpunimin e imazheve.

Pjesa mé e madhe e pjesémarrésve jané té shgetésuar pér burimin e

fotove né dataset-e dhe pér mundésiné gé pérdorimi i tyre mund té

cenojé privatésing, duke nénvizuar réndésiné e transparencés dhe
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respektimit té standardeve etike né mbledhjen dhe pérdorimin e té
dhénave.

Uné besoj se pérdorimi i kétyre fotove mund té€ cenojé privatésiné. LD Copy

100 responses

@ Shumé dakord
@ Dakord

@ Neutral

@ Disi dakord
@ Aspak dakord

Grafiku 5.6 Perceptimi mbi cénimin e privatésisé

Adresimi i géshtjeve etike g€ lidhen me Al né€ pérpunimin e imazhit €shté njé ¢éshtje I_D Copy
shumé e réndésishme pér tu diskutuar.

100 responses

@ Shumé e réndésishme
@ E réndésishme

@ Neutral

@ Disi e réndésishme

@ Aspak e réndésishme

Grafiku 5.7 Perceptimi rreth ¢éshtjes etike
Perceptimi pér té ardhmen:

o Ndérsa ka njé perceptim té pérgjithshém pozitiv pér ndikimin e Al né
pérpunimin e imazheve, ku shumica e pjesémarrésve besojné se Al
sjell mé shumé té mira se probleme, ekziston njé shgetésim i
konsiderueshém pér zévendésimin potencial t& punéve prejt tij.

e Shumica e pjesémarrésve besojné se adresimi i ¢éshtjeve etike éshté
shumé i réndésishém dhe shprehin interes pér t¢ mésuar mé shumé
rreth inteligjencés artificiale dhe procesimit té imazheve pas
pérfundimit té kétij pyetésori.

Pas keétij pyetésori une do t€ jem mé i/e interesuar té di rreth inteligjencés artificiale LD Copy
dhe procesimit t&¢ imazheve .

100 responses

@ Po
® Jo
@ Nukedi

88




Grafiku 5.8 Perceptimi rreth interesimit né vazhdimési pér
kété temé

Né pérfundim, rezultatet e kétij pyetésori tregojné se, ndérsa Al né
pérpunimin e imazheve ka njé potencial t¢ madh pér té sjellé pérfitime,
éshté thelbésore té adresohen sfidat dhe shgetésimet etike pér té siguruar
njé zhvillim té géndrueshém dhe té besueshém té késaj teknologjie.

PERFUNDIME & REKOMANDIME

Pérpunimi i1 imazheve nga inteligjenca artificiale ka shénuar
pérparime té réndésishme falé pérdorimit té dataset-eve té médha dhe
té miré strukturuara. Kéto pérparime kané sjellé ndryshime rrénjésore
né fusha té ndryshme, duke pérmirésuar efikasitetin dhe saktésiné e
analizés sé imazheve.

Dataset-et jané themeli mbi té cilin ndértohen modelet e Al pér
pérpunimin e imazheve. Mbledhja dhe pérpunimi i kétyre té dhénave
éshté thelbésore pér trajnimin efektiv t€ modeleve.

Teknologji si pema e vendimit, rrjeti Bayesian, turbullimi Gaussian
dhe transforimi Fourier jané vetém disa nga teknikat pér pérpunimin
dhe nxjerrjen e informacionit té dobishém nga imazhet.

Rrjetat nervore si rrjetet nervore konvolucionare (CNN) apo rrjetet
gjeneruese (GAN) kane pérmirésuar dukshém performancén né
detyra komplekse té pérpunimit té imazhit duke sjellé njé zhvillim
akoma mé té madh né kété fushé.

Pérmirésimi i efikasitetit, shkallézueshméria dhe aftésia pér té
trajtuar té dhéna vizuale komplekse jané disa nga pérfitimet kryesore.
Kéto avantazhe kané gjetur zbatim né sektoré té ndryshém, duke
pérfshiré shéndetésing, industriné e automjeteve, shitjes me pakicé
dhe prodhimtarisé.

Ekzistojné disavantazhe té shumta si privatésia e té dhénave,
paragjykimet algoritmike dhe kérkesat e larta pér burime
kompjuterike. Kéto sfida kérkojné zgjidhje inovative dhe politika té
kujdesshme pér tu adresuar.

E ardhmja e pérpunimit t€ imazheve é&shté premtuese me Al-né e
shpjegueshme (XAI), mésimin me pak té dhéna ose zero-shot, Al
neurosimbolike dhe mésimin e vazhdueshém.

Pyetésori i zhvilluar né kété studim ofroi njé mjet pér t€ mbledhur
opinione dhe vlerésime nga njeréz té ndryshém rreth inteligjencés
artificiale, pérpunimit té imazhit dhe dataset- eve.
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Pjesémarrésit e pyetésorit pérfshinin 100 individé nga grupmosha
dhe sfonde té ndryshme akademike dhe profesionale. Rezultatet
treguan se ndérsa ekziston njohuria bazé mbi Al dhe rolin e dataset-
eve, ka ende nevojé pér edukim té métejshém dhe ndérgjegjésim mbi
pérfitimet, sfidat dhe ¢éshtjet etike té lidhura me kété teknologji.
Pérfitimet kryesore té identifikuara pérfshijné rritjen e saktésisé dhe
shpejtésiné e pérpunimit, ndérsa sfidat kryesore pérfshijné
shqetésimet pér privatésiné e té dhénave dheshpenzimet e larta pér
llogaritjen. Gjithashtu rezultatet tregojné se pjesémarrésit jané té
hapur pér té mésuar mé shumé dhe pér té eksploruar mundésité qé
ofron Al né kété fushé.

Pérpunimi i imazheve nga Al duke pérdorur dataset-et mbetet njé
fushé dinamike dhe né zhvillim, pavarésisht sfidave. Pérparimet
tekologjike do té vazhdojné té pérmirésojné kapacitetet dhe aplikimet
e késaj fushe.
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